
 

ÖRÜNTÜ TANIMA

Pattern Recognition

Yapay Sinir Ağlarında sık kullanılan uygulama alanı

Yazı tanıma
Görüntü tanıma

Konuşma tanıma

Biyolojik işaretlerin tanınması
EMG EEG EOG ERG
4

hareket
sınıflandırma classification

Örüntü tanımanın
temel amaç

SINIFLANDIRMA

Örüntü tanımanın fazları

1 Faz Özellik çıkarma

Feature extraction

2 Faz Sınıflandırma classification
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Özellik Vektörleri ve Özellik Uzayı
Feature vectors Feature Space
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Örnek Balerin X sumo Gareşçileri
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Ayırt etme fonksiyonu
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Discriminant function
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Lineer sınıflandıran kaarsının



SINIFLANDIRMA TEKNİKLERİ

i
Nümerik Nümerik Olmayan

Deterministik sembolik dilsel
statik ölçümler ifadeler ile çalışır

Funny Set

En Yakın Komşuluk Sınıflandırması

Nearest Neighbour Classification
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DX sınıflandırılmamış örüntü

d sınıf 1 e en yakın uzaklığı

de sınıf 2 ye en yakın uzaklık

flık ayırt etme fonksiyon

f H en yakın sınıf
1 erzaknlsınıft

Uzaklıkmeti
1 Hamming uzaklık ölçümü

X Xı Xz

Y yı ya

H CIN yil

Genellikle ikili birey vektör

karşılaştırmasındakullanılır

Iki yit Xi yi



EXOR işlemi
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Örnek 010 2 101
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Minimum erkücük Hammy uzaklığını bulur
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Euclidean Öklid uzaklık ölçümü
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Örnek
para Par2

1 Kişi 20 80

2 kişi 30 44

3 Çişi 90 40
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ManhattanUzaklığ
Öklid uzaklığın

basitleştirilmiş versiyonu

D 1 Xj Y

Öklidden daha hızlı sonuç verir
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Keresel uzaklık

x1

X1

D MAX l Xi Yi l

Not Manhattan metodunda ortaya akan
hatadan

daha büyük bir hata meydana gelir



LINEER SINIFLANDIRICILAR

Linear doğusal
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Ağırlık vektörünün yönelimi orientation

Lineer Karara Sınırımızı tanımlar
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f LX Wi Xi çıkıştanksan
LI

Xi bir giriş vektörünün i komponenti

Wi bir ağırlık vektörünün i komponenti

h Gri vektörü boyutu

Sınıf tanımlaması

Eğer f
IN 70 sınıf 1

Eğer fk 40 sırf 2

Matris cebine uygun
olarak fk i

yeniden tanımlayalım
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W ile X vektörü arasındaki açı
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Eğer Wn W tarafında
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